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Motivation
?

Rudolf Simek (1984), Lexikon der 
germanischen Mythologie.



General Information
• Author: Realis (=Walter Ritter von 

Cöckelberghe-Dützele (1786-1857))
• 1846
• 2 volumes
• 962 pages of content
• Scan: Münchener Digitalisierungs Zentrum
• Goal:

• Transcribe
• Identify the entries
• Find entries‘ titles in other entries
• Associate the entry to a topic
• Create a co-occurence network

• Data Analysis Project of the curriculum DH of 
the Uni. Vienna under supervision of 





How to find the entries? Field Model
• Transkribus
• Field Model

• annotate fields
• Train on x pages (-10% for validation)
• Re-use the previous model to 

annotate fields, but manually 
correct incorrect fields (rather fast)

• Train new model
• Iteration 1: 30 pages
• Iteration 2: 75 pages
• Iteration 3: 102 pages

# page

Header l.c. Header r.c.

Entry‘s 
Header

Full 
Paragraph

Start of a P.

End of 
a P.



The Good, the Bad and the Ugly



What is the content of the entries? Transkribus

• Transcribe => Transkribus
• Modell: German Fraktur 18th 

Century - WrDiarium_M9 
(47114; ACDH-CH)



Universitätskirche.

Diese Kirche gehörte vormals den Je=
suiten und Joseph II. übergab sie den Zög=
lingen des Seminariums für Weltpriester.
Als dieses aufgehoben wurde, ward dieser
Tempel vorzugsweise zum Gottesdienste der
Universität bestimmt. Sie ist schön, groß,
und wird den schönsten Kirchen Wiens bei=
gezählt. Außer dem Hochaltar hat sie sechs
Seitenaltäre, deren Gemälde, so wie die
Fresken der Kuppel Kunstwerke des wacke=
ren Malers Pozzo aus dem Jesuitenorden
sind. Die Fresken wurden 1885 unter der
Leitung des k. k. Bildergallerie=Directors,
Peter Krafft, restaurirt, und die ganze
Kirche renovirt. Die Altarblätter sind:
Mariä Himmelfahrt am Hochaltar; an
den Seitenaltären: der sterbende Joseph,
St. Leopold, St. Anna, St. Catharina,
St. Franziscus Borgia, der heil. Schutz=
engel und St. Jgnaz von Lojola. 

• This is an almost perfect example, but others only slightly worse in my experience. 
• Big „J“ instead of „I“ is a convention choice of the model.



Associate paragraphs to an entry? Python
• Export everything from Transkribus as 

TEI XML with bounding boxes
• Determine left and right column
• Determine where the entry A starts 

and the following entry B starts, 
everything in-between is part of entry A

• „Fix“ overlaps by sorting first left (0) 
and right column (1) and its y-
coordinate

• Tabularise



Length 
per entry

490K Tokens

85K Types

1295 Entries



What do I need for a network?

• Nodes: Entry
• Edges: undirected connection between two entries, if entry A 

contains the header of the entry B (or vice versa)
• Colour (optional, but aids interpretation): 

• 1) different clustering or community detection algorithms (no good results)
• 2) topic modelling (good results)



The Network

• 1102 nodes
• 3417 edges

• based on the co-occurence of 
entry headers

• co-occurence matrix in Python, 
visualisation in Gephi

• Interpretation:

Maria

Wien
Franz

*Gephi: Force Atlas + Expansion







What are the entries about? Topic Modelling

Non-Negative Matrix Factorisation provided the best (=high interpretability + topic separation) results, LDA or other performed poorly.

Courtly 
matters

Buildings Culture / 
Theater Culture Religion

Suburbia
Entertainment

Military / 
Bastions Suburbia? Paintings



1: Courtly matters
2: Buildings
3: Culture (esp. Theater)
4: Culture
5: Religion
6: Suburbia
7: Entertainment (with curious 
exceptions)
8: Military / Bastions 
9: Suburbia ?
10: Paintings
TSNE von Doc. x Top. Matrix
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X = Location of headers containing Kirche (36) or Kloster (25)

1: Courtly matters
2: Buildings
3: Culture (esp. Theater)
4: Culture
5: Religion
6: Suburbia
7: Entertainment (with curious exceptions)
8: Military / Bastions 
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The Network (colourised)

• 1102 nodes
• 3417 edges

• based on the co-occurence of 
entry headers

• co-occurence matrix in Python, 
visualisation in Gephi

• coloured by topic
• Interpretation: still

Maria

Wien
Franz

*Gephi: Force Atlas + Expansion



Does the network make sense?
Locally, subgraphs do make sense.

Subgraph for entry Universität Subgraph for entry Jesuiten



Universitätskirche.

Diese Kirche gehörte vormals den Je=
suiten und Joseph II. übergab sie den Zög=
lingen des Seminariums für Weltpriester.
Als dieses aufgehoben wurde, ward dieser
Tempel vorzugsweise zum Gottesdienste der
Universität bestimmt. Sie ist schön, groß, und
wird den schönsten Kirchen Wiens
bei=gezählt. Außer dem Hochaltar hat sie
sechs Seitenaltäre, deren Gemälde, so wie die
Fresken der Kuppel Kunstwerke des wacke=
ren Malers Pozzo aus dem Jesuitenorden
sind. Die Fresken wurden 1885 unter der
Leitung des k. k. Bildergallerie=Directors,
Peter Krafft, restaurirt, und die ganze
Kirche renovirt. Die Altarblätter sind:
Mariä Himmelfahrt am Hochaltar; an
den Seitenaltären: der sterbende Joseph,
St. Leopold, St. Anna, St. Catharina,
St. Franziscus Borgia, der heil. Schutz=
engel und St. Jgnaz von Lojola.

NER with SpaCy and 
Flair for Hist. German

“German Fraktur 
18th Century” 
(WrDiarium_M9, ID 
47114; ACDH-CH) 



Conclusion
• No new insights regarding 19th Century Vienna gained, but:

• Workflow for identifying and transcribing lexicon entries
• Associating entries to topics with NMF
• Creating a co-occurence network

• Field models from Transkribus does an exceptionally good job at 
identifying elements.

• Non-negative Matrix Factorisation for topic modelling performs 
very well for short texts (=entries of lexicon) 

• Large networks without proper community detection are hard to 
interpret and gain insights from.



Thanks!

*Basilisk of the entry „Basiliskenhaus“
Supplementary material at: 

https://nkcz.github.io/content/dsd2024/dsd2024.html

nikola.krisztian.czindrity@univie.ac.at

https://nkcz.github.io/content/dsd2024/dsd2024.html
mailto:nikola.krisztian.czindrity@univie.ac.at
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